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Аннотация. Цель данного исследования – разработка системы обучения имитационных моделей 

пользователей свойствам характера и темперамента по данным об их поведении в сети Интернет. 

Для моделирования поведения пользователя используется метафора проектирования 

интеллектуального программного агента, управление агентом осуществляется на основе 

мультиагентной нейрокогнитивной архитектуры, которая хорошо подходит для обучения 

специализированным паттернам поведения конкретных пользователей, информация о которых 

может быть собрана в сети Интернет.  

В результате исследования разработаны основные принципы имитационного моделирования 

функциональных систем бессознательных и осознаваемых когнитивных процессов на основе 

инварианта рекурсивной мультиагентной нейрокогнитивной архитектуры. Обоснованы алгоритмы 

имитационного моделирования функциональных систем характера и темперамента на основе 

инварианта рекурсивной мультиагентной нейрокогнитивной архитектуры.  

Полученные результаты могут быть применены для разработки основных принципов, моделей, 

методов и алгоритмов обучения инварианта мультиагентной нейрокогнитивной архитектуры по 

данным о поведении пользователя и упоминаниях о нем в интернет-пространстве. 
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